
 

บทคัดย่อ 

การเพิÉ ม ขึÊน ของข้ อมูลใน ปัจจุ บั น  ทําให้ มีการนําเอา

เทคโนโลยีการเก็บข้อมูลขนาดใหญ่ (Big Data) มาร่วมใช้งาน

ใน ห ลากห ลายแข น ง เช่น  การแพ ทย์ การผลิต  และการ

โทรคมนาคม ซึÉงมีการนาํเอาการวิเคราะห์ข้อมูลขนาดใหญ่มา

ใช้งาน ทําได้ข้อมูลทีÉมีความแม่นยาํ และสามารถทํานายได้

มากกว่าทีÉผ่านมา และในปัจจุบันได้มีการนาํมาใช้งานด้านการ

พยากรณ์และทาํนายสภาพการจราจร โดยมีการศึกษาทีÉผ่านมา

ได้นําเอา Big Data เข้ามาใช้งาน ทัÊง Machine learning, Data 

mining และ Neural networks โดยใช้แนวทางทีÉหลากหลายและ

จะเป็นประโยชน์ต่อการนาํไปใช้งานในอนาคตต่อไป 

คาํสําคญั: ขอ้มูลขนาดใหญ่, การทาํนายการจราจร, การเรียนรู้

เชิงลึก, โ ครงข่ายประสาทเทียม 

 

Abstract 
Nowadays, big data are widely applied to different 

field. Many industries such as healthcare, manufacturing, 

telecommunications, and other applications market 

imports the technology of Big Data Analysis. This 

provides the advantage of valuable information that is 

hardly to perform in the past. To forecast and predict 

traffic situation, the various methods of big historical 

traffic data analytics. With the used of Big Data 

Analytics, Machine learning, Data mining, and Neural 

networks. The result are thoroughly studied and concisely 

summarized with comparison table. This can improve the 

possible usage of Big Data Analytics in traffic prediction. 

Keyword: Big Data, Traffic Prediction, Deep learning, 

Neural Network. 

1. บทนํา 

ใ นปั จจุบัน มีรถยนต์ เพิÉ มขึÊ น จํานวน มาก  ก ารใ ช้งาน

การจราจรจึงเพิÉมมากขึÊ น ปัญหาหนึÉ งทีÉตามมาคือการจราจร

ติดขดั ทาํใ ห้การเดินทางไม่สะดวกและสูญเสียเวลา โ ดยเฉพาะ

อย่างยิÉงการจราจรใ นช่วงเวลาเร่งด่วน และการจราจรบน

เส้นทางทีÉมีการใ ช้งานจาํนวนมาก ซึÉ งจะพบบ่อยบนถนนใ น

เมืองขนาดใ ห ญ่  จึงทําใ ห้ เกิดก ารใ ช้งาน การตรวจส อ บ

การจราจรแ บ บ Real-Time เกิดขึÊ น  ทําใ ห้สามารถบ อกถึง

เส้นทางทีÉมีการจราจรจาํนวนมากใ นเวลานัÊน ๆ  ได ้ช่วยทาํใ ห้

สามารถเดินทางไดส้ะดวกโ ดยหลีกเลีÉยงเส้นทางทีÉมีการใชง้าน

มากในขณะนัÊน แต่ถึงอย่างไรก็ตาม การจะวางแผนการเดินทาง 

[1] จาํเป็นตอ้งทราบถึงโ อกาสทีÉเส้นทางทีÉเราเดินทางอยู่ หรือ

เส้นทางทีÉเราวางแผนจะเดินทางนัÊนจะเกิดการจราจรติดขดัได ้

ดงันัÊน จึงเกิดการสร้างการทาํนายการจราจร โ ดยใ ชข้อ้มูลการ

เดินรถต่าง ๆ  ทีÉเก็บเอาไวจ้าํนวนมาก ทัÊงจาก Sensor ต่าง ๆ  บน

ตวัรถยนต์หรือระบบ GPS/GPRS แต่เพราะขอ้มูลมีจาํนวนมาก

จึงนําเอาเทคโ นโ ลยี Big Data มาใ ช้งาน เพืÉอช่วยใ นการเก็บ

ขอ้มูล และนําขอ้มูลมาใ ช้งานได้อย่างสะดวกและรวดเร็ว [2] 

ซึÉ งหนึÉ งใ นโ ปรแกรมทีÉมีการใ ช้งานอย่างกวา้งขวางคือ Hadoop 

ทีÉสามารถจดัเก็บข้อมูล หรือคาํนวณขอ้มูลพร้อม ๆ  กันได้ใ น

เวลาเดียวกนั 

 

2. เทคโนโลย ีBig Data 

2.1 ความหมายของ Big Data 

คําว่า Big Data เป็นการเรียกข้อมูลทีÉ มีขนาดใ หญ่ ทัÊ งทีÉ มี

โ ครงสร้างและไม่มีโ ครงสร้าง ซึÉงประกอบดว้ย 3V คือ Volume 

(ขนาด), Velocity (ความเร็ว) และ Variety (ความหลากหลาย) 
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ซึÉงบางหน่วยงานไดเ้พิÉม Variability (ความแปรปรวน) Veracity 

(ความจริง) แ ละ Complexity (ความซับซ้อน) เพิÉมเติมตาม

รูปแบบทีÉตอ้งการใชง้าน 

2.2 การวเิคราะห์ข้อมูลใน Big Data 

การวิเคราะห์ข้อมูลใ น Big Data นัÊ นจะประกอบไ ปด้วย

วธีิการทีÉหลากหลาย แต่โ ดยหลกั ๆ  แลว้จะประกอบไปดว้ย 

Machine learning เป็นกระบวนการใ ห้คอมพิวเตอร์เรียนรู้

โ ดยไม่ตอ้งโ ปรแกรมอย่างชดัเจน เน้นการสร้าง Algorithms ทีÉ

สามารถเรียนรู้และทาํนายจากขอ้มูลได ้ช่วยใ นการทาํนายและ

ตดัสินใจจากขอ้มูลทีÉมี 

Data mining เป็นกระบวนการเรียนรู้จากขอ้มูลขนาดใ หญ่ 

เป็นการนําหนึÉ งใ นกระบวนการ Machine learning มาใ ช้งาน 

เพืÉอทําการคัดแยกข้อมูลออกมาแ ละเลือกเฉพาะข้อมูลทีÉ

ส ามารถนํ าไ ป ใ ช้ ต่อ ไ ป  ป ระ ก อ บ ด้วย Cluster Analysis, 

Anomaly Detection และ Association Rule Mining 

Cluster Analysis หรือ Clustering เป็นการจัดกลุ่มข้อมูล 

(Cluster) โ ดยนําเอาข้อมูลทีÉมีล ักษณะคล้ายกันอย่างใ ดอย่าง

หนึÉ งมาจดักลุ่มรวมกัน การจดักลุ่มจะมี Algorithm ทีÉแตกต่าง

กนัไปตามรูปแบบทีÉตอ้งการใหมี้การจดักลุ่ม 

Anomaly Detection หรือ Outlier Detection เป็นการค้นหา

รูปแบบขอ้มูลทีÉไม่มีความสมัพนัธก์บัขอ้มูลทีÉอยู่ใน Dataset ทีÉมี

อยู่ ทาํใหก้ารวเิคราะห์ขอ้มูลเกิดความผิดพลาดขึÊนมาได ้ใ นบาง 

Algorithm ของ Cluster Analysis ก็อาจจะสามารถคน้เจอความ

ผิดปกตินีÊ เป็น Clustering ขนาดเล็ก ๆ  ได ้เรียกขอ้มูลแบบนีÊอีก

อย่างวา่ Noise 

Association Rule เป็นกระบวนการค้นหาสิÉ งทีÉ สัมพันธ์

ระหวา่งตวัแปรต่าง ๆ  ใ นกลุ่มขอ้มูลขนาดใหญ่ โ ดยใ ชรู้ปแบบ

ต่าง ๆ  ทีÉมีความชดัเจนใ นการคน้หาถึงความสัมพนัธ์ทีÉมี โ ดย

ปกติมกัจะใชใ้นกระบวนการทางการตลาด 

Neural Networks เป็นกระบวนการคํานวณโ ดยใ ช้ Node 

หรือ Neural จํานวนมาก ๆ  เชืÉอมต่อกัน และสามารถกระตุ้น

หรือระงบัการทาํงานของกนัและกนัได ้ใ นแต่ละ Neural จะมี 

Function การทาํงานทีÉตอ้งทาํก่อนส่งผ่านไปยงั Neural ตวัอืÉน ๆ  

ทาํให้เกิดการเรียนรู้ไดโ้ ดยไม่ตอ้งทาํการโ ปรแกรมอย่างเจาะจง 

ค่าผลลพัธ์ทีÉออกมาจาก Neural แต่ละตวัจะมีค่า 0.0 ถึง 1 

 

2.3 Algor ithms ทีÉมักจะใช้งานใน Big Data 

Naive Bayes เป็นการแบ่งกลุ่มข้อมูลออกจากกันโ ดยใ ช ้

Bayes' Theorem โ ดยการอ้างอิงถึงความน่าจะคล้ายกันของ

ขอ้มูลเป็นตวัชีÊวดัในการแบ่งกลุ่ม 

k-Nearest Neighbors (KNN) Classification เป็ นกระบ วน

ทางสถิติโ ดยใ ชเ้พืÉอนบา้นรอบ ๆ  ขอ้มูล และใชค่้า k ใ นการหา

ระยะห่างและแบ่งกลุ่มตามระยะห่างนัÊน 

Density-based spatial clustering of applications with noise 

(DBSCAN) เป็นกระบวนการแบ่งกลุ่มโ ดยใ ห้จุด ๆ  หนึÉ ง และ

คาํนวณขอ้มูลทีÉอยู่ใ กลจุ้ดนัÊนอยู่ใ นกลุ่มเดียวกนั ทาํให้ขอ้มูลทีÉ

ผิดแปลกไปจากกลุ่มนัÊนอยู่ห่างไกลไปจากกลุ่ม 

Fuzzy C-means Clustering มี ล ัก ษ ณ ะ ค ล้าย k-mean คื อ 

เลือกจาํนวนกลุ่ม จากนัÊ นคาํนวณจุดศูนย์กลางของกลุ่มและ

เลือกสมาชิกในกลุ่ม ซึÉงจะแตกต่างจาก k-mean คือมีการเพิÉมตวั

แปรในการแบ่งกลุ่ม ทาํใหก้ลุ่มทีÉไดน้ัÊนละเอียดมากกวา่ 

2.4 การจดัเกบ็ข้อมูล Big Data 

ในการทาํงานกบั Big Data เนืÉองจากขอ้มูลมีขนาดใหญ่ ทาํ

ให้ความรวดเร็วในการเขา้ถึงขอ้มูลเป็นสิÉงสําคญัใ นการจดัเก็บ

และวิเคราะห์ขอ้มูล โ ดยโ ปรแกรมหลกั ๆ  ทีÉใชง้าน Big Data มี

ดงันีÊ  

Hadoop เป็นโ ปรแกรม platform โ ดยสามารถควบคุมการ

จดัการคลสัเตอร์ จดัเก็บขอ้มูล และประมวลผล ตวัโ ปรแกรมจะ

ส ามารถ ส ร้างก ลุ่ ม  Computer ห รือ  Cluster โ ดยมี  Master 

สาํหรับควบคุม และ Slave สําหรับใ ชง้านในการจดัเก็บขอ้มูล 

และประมวลผลพร้อมกันแบบกระจาย (Parallel) ได้ ทําใ ห้มี

ความรวดเร็วทัÊงการจดัเก็บขอ้มูลและการประมวลผลขอ้มูล 

Cloud ใ นรูปแบบต่าง ๆ  เป็น platform ทีÉสามารถเรียกใ ช้

งาน โ ดยไม่จาํเป็นตอ้งทาํการติดตัÊง Cluster ดว้ยตนเอง สามารถ

ทําการจัดเก็บข้อมูล หรือวิเคราะห์ข้อ มูลไ ด้ และสามารถ

เรียกใ ช้งานจากทีÉใ ดก็ได้ หลกั ๆ  จะประกอบไปด้วย Google 

Cloud, Oracle Cloud และ Amazon Web Services 

 

3.  ข้อมูลการจราจรและ Big Data 

ขอ้มูลทีÉเก็บมาจากการใ ช้งานจราจรสามารถเก็บไดห้ลาย

รูปแบบ เช่น จาก Sensor ทีÉติดกบัตวัรถยนต ์หรือจาก Sensor ทีÉ

ติดอยู่ตามถนนต่าง ๆ  เพืÉอหาจํานวนรถยนต์ ดังนัÊ น ข้อมูล



 

เหล่านีÊ จึงมีการปรับปรุงใ นเวลาอันสัÊ น เช่น ใ นเวลา ř นาที 

จาํนวนรถใ นถนนก็จะเปลีÉยนไป ทาํใ ห้การเก็บขอ้มูลเหล่านีÊ มี

จาํนวนมาก และในเวลา ř วนัก็จะไดข้อ้มูลในแต่ละ Sensor มา

หลายพนั Record หากทาํการนาํขอ้มูลเหล่านัÊนมารวมกนัหลาย

วนัก็จะทําใ ห้ข้อมูลทีÉไ ด้มีจํานวนมาก และการจะวิเคราะห์

ขอ้มูลเหล่านัÊนก็จะทาํไดย้ากตามมา 

3.1 การวเิคราะห์ข้อมูลการจราจร 

จากการศึกษาของ Schimbinschi และคณะ [3] ซึÉ งไดท้าํการ

วิเคราะห์ขอ้มูลการจราจรทีÉ เก็บมานานกว่า Ş ปี และมีขนาด

มากกว่า 700 กิกะไ บต์ โ ดยนําเอา Algorithm ของ Machine 

Learning มาใ ช้งานกับข้อมูลนีÊ โ ดยสุ่มมาจาํนวน řŝ% พบว่า 

Algorithm บางตวัมีการใชเ้วลาในการทาํงานนาน ในขณะทีÉบาง

ตวัใชเ้วลาใ นการทาํงานสัÊนกวา่ โ ดยประสิทธิภาพทีÉไดแ้ตกต่าง

กัน ไ ม่มาก นัก  ทํ าใ ห้ ท ราบ ว่า Algorithm บ างตัวนัÊ น  ไ ม่

เหมาะสมทีÉจะนํามาใ ช้งานการทํานายการจราจรแบบ Real-

Time เนืÉองจากใชเ้วลาคาํนวณมากกวา่ Algorithm แบบอืÉน 

เพืÉอเพิÉมประสิทธิภาพของผลลพัธ์ทีÉไดจ้ากการวิเคราะห์ ได้

มีการนําเครือข่ายประสาท เที ยมมาทดสอบแ บบ  Stacked 

Autoencoders (SAE) และ Deep learning [4] กลุ่มข้อมูลทีÉ ใ ช้

งานเป็นข้อมูลทีÉ เก็บจาก Sensor ทุก ๆ  śŘ วินาที จาํนวนกว่า 

řŝ,ŘŘŘ จุด เป็นเวลา ś เดือน ผลลัพธ์ทีÉได้พบว่าเมืÉอเทียบกับ 

Algorithm ของเครือข่ายประสาทเทียมแบบอืÉน ๆ  แลว้ SAE มี

ประสิทธิภาพสูงกวา่ประมาณ řŘ% 

3.2 การนําเอา Hadoop มาใช้งาน 

เพืÉอใหก้ารจดัเก็บขอ้มูลเป็นไปอย่างรวดเร็วและการคาํนวณ

มีประสิทธิภาพสูงขึÊน จึงมีการนาํ Hadoop เขามาใชง้านร่วมกบั 

Big Data โ ดยใ ช้ KNN [5] ร่วมกับการเรียงข้อมูลใ นแนวตัÊ ง 

เพืÉอทาํนายหาสภาพการจราจรใ นแต่ละช่วงเวลาของแต่ละวนั 

โ ดยใ ชข้อ้มูลสภาพการจราจรเป็นเวลา Ŝ เดือน จากการศึกษา

พบวา่สามารถใหค่้า R-Squared ซึÉงมีความถูกตอ้งเกินกวา่ 75% 

ใ น Platform Hadoop ทีÉนํามาใ ช้งาน นัÊ นสามารถทําการ

กระจายการประมวลผล หรือ Parallel Computing ได ้จึงมีการ

เขียน Algorithm โ ดยใ ช ้KNN บน MapReduce [6] โ ดยใ ชง้าน

บนขอ้มูลทีÉไดม้าจาก Sensor บน Taxi จาํนวน řŚ,ŘŘŘ คนั เป็น

เวลา řŝ วนั โ ดยผลทีÉไดพ้บวา่มีความแนยาํสูงสุดถึง šŘ.ş% และ

ประมวลลพัธไ์ดร้วกเร็วกวา่ 

ในเรืÉองของความรวดเร็ว นอกจากการวิเคราะห์โ ดยใชง้าน 

Hadoop ยงัมีการใ ชง้านโ ปรแกรม Spark เพืÉอวิเคราะห์ขอ้มูลทีÉ

เก็บเอาไวบ้น Hadoop ซึÉ งสามารถทาํงานไดร้วดเร็วกวา่ โ ดยนาํ 

DBSCAN, K-Means, Fuzzy C-Means มาใชใ้ นการทดสอบ [7] 

และพยายามทีÉจะนํา Hybrid Algorithm ซึÉ งนําเอา Algorithm 

ปกติมาใ ช้งานกับการจัดเรียงข้อมูลแนวตัÊ ง เพืÉอช่วยใ นการ

ทาํนายว่าใ นเวลาทีÉกาํหนดใ นแต่ละวนัมีแนวโ น้มของจาํนวน

รถยนต์อย่างไร โ ดยผลลพัธ์ทีÉได้มีความแม่นยาํ šş% สูงกว่า

รูปแบบปกติทีÉมีความแม่นยาํ šŜ% [8] 

3.3 ระบบ Cloud และ Parallel Computing 

ระบบ Cloud เป็นอีกระบบหนึÉ งทีÉสามารถนาํมาใชง้านเก็บ

ขอ้มูลและคาํนวณ Big Data ได ้โ ดย Cloud นัÊนไม่จําเป็นตอ้ง

ทาํการติดตัÊงระบบดว้ยตนเอง แต่จาํเป็นตอ้งทาํการจ่ายค่า “เช่า” 

ระบบ เพืÉอนาํมาใ ชง้านตามรูปแบบทีÉเราตอ้งการได ้การศึกษา

ขอ ง Dongbo Zhang แ ล ะ ค ณ ะ  [9] ไ ด้นํ า เอ าก ารทํา Map-

matching algorithm มาใ ชง้านบน MapReduce ของ Cloud โ ดย

ใ ช้ข้อ มูลก ารวิÉงขอ งรถ Taxi จํานวน 11 ,800 คัน  ผลจาก

การศึกษาพบว่า ก ารใ ช้งาน Parallel Computing บนระบ บ 

Distributed Applications สามารถทําไ ด้โ ดยไ ม่สูญเสียความ

แม่นยาํเมืÉอเทียบกบัระบบปกติ (81.66% vs 83.52%) 

ś.Ŝ การทาํนายอืÉน ๆ ทีÉใช้ข้อมูลการจราจร 

ในฐานขอ้มูลของการคมนาคมของ United Kingdom (UK) 

หรือ องักฤษ ไดท้ําการเก็บขอ้มูลการเกิดอุบัติเหตุ และขอ้มูล

การเสียชีวิตจากอุบติัเหตุ นอกเหนือจากขอ้มูลสภาพการจราจร

แบบปกติ โ ดยได้นาํเอาขอ้มูลนีÊ มาใ ชง้านเพืÉอหาสาเหตุสําคญั

ของการเสียชีวติจากการใชง้านทอ้งถนน ดว้ย Data Mining โ ดย

ใ ช้ Algorithm Naive Bayes พบว่า พฤติกรรมมุนษย์เกีÉยวข้อง

กบัการเกิดอุบติัเหตุมากทีÉสุด ซึÉ งความแม่นยาํของการทาํนายอยู่

ทีÉประมาณ 84% จึงเป็นไปได้ทีÉจะใ ช้ขอ้มูลนีÊ ร่วมการทํานาย

การจราจรและเตือนภยัใ นการใชง้านถนนทีÉมีความเสีÉยงสูงได ้

[10] 

 

4.  เปรียบเทยีบการใช้งาน Big Data รูปแบบต่าง ๆ 

Big Data นัÊนจะหมายถึงทุกขอ้มูลทีÉมีความหมายตาม śV ทีÉ

ได้กล่าวใ นหัวข้อทีÉ  Ś และไม่ได้หมายถึงรูปแบบการจัดเก็บ

ขอ้มูล หรือลกัษณะการจดัเก็บขอ้มูล ดงันัÊนการจัดเก็บและใ ช้



 

งาน Big Data จึงทาํไดห้ลากหลายรูปแบบ ซึÉ งในแต่ละรูปแบบ

ก็ไดใ้หผ้ลลพัธที์Éแตกต่างกนัออกไป ดงัทีÉไดก้ล่าวถึงใ นหวัขอ้ทีÉ 

ś  เพืÉ อ ใ ห้ เกิ ดความเข้าใ จทีÉ ง่ายขึÊ น จึงไ ด้จัดทําตารางเพืÉ อ

เปรียบเทียบการแต่ละการศึกษาวา่ไดผ้ลลพัธ์อย่างไร ดงัทีÉแสดง

ในตารางทีÉ ř 
 

 

ผู้ทาํการศึกษา เทคโนโลย ี อลักอริทมึ ข้อมูล สิÉงทีÉศึกษา ผลการศึกษา 

Yin-Zhen Yan 

และคณะ 

(2015) 

Big Data, 

Hadoop, 

Spark 

DBSCAN, K-

Means, Fuzzy C-

Means 

ขอ้มูลการวิÉงรถบสั

มากกวา่ řŘŘŘ คนั 

Real-time traffic situation 

โดยขอ้มูลจาก Open data, 

GPS, GPRS และ Cloud 

Spark ทาํงานไดเ้ร็วกวา่ 

Hadoop  

DAWEN XIA 

และคณะ 

(2015) 

Big Data, 

Hadoop 

k-nearest 

neighbor บน 

MapReduce 

ขอ้มูลการเดินทาง

ของ Taxi 12,ŘŘŘ 

คนั 

ใช ้parallel k-nearest 

neighbor optimization 

(parKNNO) ในการ

แบ่งกลุ่มบน MapReduce 

ผลลพัธ์ทีÉไดดี้กวา่

โดยรวมเทียบกบัวธีิอืÉน 

90.07% 

Hamzah Al 

Najada และ 

Imad Mahgoub 

(2016) 

Data Mining, 

H2O, WEKA 

Naive Bayes ขอ้มูลการเกิด

อุบตัิเหตุ และขอ้มูล

การเสียชีวติจาก

อุบตัิเหต ุ

ทาํนายการเกิดอุบตัิเหต ุ พฤติกรรมมุนษย์

เกีÉยวขอ้งกบัการเกิด

อุบตัิเหตุมากทีÉสุด  

Dongbo Zhang 

และคณะ 

(2016) 

Cloud 

Computing 

Environment 

Map-matching 

algorithm บน 

MapReduce 

ขอ้มูลการวิÉงของรถ 

Taxi จาํนวน 11,800 

คนั 

Near real-time Map-

matching algorithm 

สาํหรับ FCD ขนาดใหญ ่

สามารถใชง้าน Parallel 

Computing ไดโ้ดยไม่

สูญเสียความแม่นยาํ 

Seungwoo 

Jeon และคณะ 

(2014) 

Big Data, 

RHive, 

Hadoop 

Algorithm ใหม่

สาํหรับ 

prediction map 

ขอ้มูลการจราจร

นานกวา่ 4 เดือน 

จาํนวน 8,769 ไฟล ์

วเิคราะห์รูปแบบการจราจร

เพืÉอคาดการณ์สภาพ

การจราจร 

ใหค้่า R-Squared ซึÉงมี

ความถูกตอ้งเกินกวา่ 

75%   

Florin 

Schimbinschi 

และคณะ 

(2014) 

Big Data, 

Machine 

Learning 

Algorithms ของ 

Machine 

Learning จาํนวน 

Š ตวั 

ขอ้มูลการจราจร

เวลานานกวา่ 6 ปี 

นาํ Big Data และ Machine 

Learning มาใชใ้นการทาํ 

Traffic Prediction 

Algorithms บางตวัไม่

เหมาะสาํหรับ Real-

Time 

Yisheng Lv 

และคณะ 

(2015) 

Stacked 

Autoencoder 

(SAE) 

Deep-learning-

based 

ขอ้มูลจราจรทุก 30 

วนิาทีใน 

California 

นาํ Deep architecture 

model แบบ SAE มาใชใ้น

การทาํ Traffic Prediction 

Model ในการศึกษานีÊ

ใหป้ระสิทธิภาพสูงกวา่ 

แบบอืÉน 

Zhongsheng 

Hou และ 

Xingyi Li 

(2016) 

Big Data Machine 

Learning Hybrid 

algorithms 

ขอ้มูลการจราจร

แบบ Real-Time 

จาํนวน ŠŚ วนั 

ทาํ Traffic Prediction ทัÊง

แบบ short-term และ long-

term 

Repeatability Based 

Long-term Forecasting 

มีความแม่นยาํประมาณ 

97% 

ตารางทีÉ ř เปรียบเทียบการศึกษาทีÉใช ้Big Data ร่วมกบัขอ้มูลการจราจร 

 



 

5.  อภิปรายผลการศึกษา 

ก ารทํา  Traffic Prediction โ ดยใ ช้  Big data จะ ส าม ารถ

ทาํนายโ ดยนาํขอ้มูลทัÊงแบบ Real-Time และแบบประวติัมาร่วม

ใ นการทํานาย ทาํใ ห้โ อกาสทีÉความแม่นยาํของการทํานายจะ

ถูกตอ้งมีประสิทธิสูงมากขึÊน และ Algorithms ทีÉใชส้าํหรับการ 

Prediction มีผลต่อความเร็วในการคาํนวณและความแม่นยาํใ น

การทาํ Traffic Prediction ทาํใ ห้บาง Algorithms ไม่สามารถใ ช้

ในการทาํ Real-Time Prediction ได ้

ใ นการใ ช้งาน Hadoop สําหรับการทํา Traffic Prediction 

การใ ช้งาน  MapReduce แ ล ะการ Clustering มีผลต่อความ

แม่นยาํของการทาํนายและความรวดเร็วของการทํานายแบบ 

Real-Time โ ดยขอ้มูลทีÉเขา้สู่การทาํนาย นอกจากจะตอ้งมีขนาด

ขอ้มูลทีÉใ หญ่แล้ว ยงัตอ้งเลือกเอาเฉพาะขอ้มูลทีÉ เกีÉยวขอ้งกับ

การทํา Traffic Prediction เพืÉอความรวดเร็ว ลดการใ ช้งาน

ทรัพยากร และเพิÉมความแม่นยาํของการทํานายเพราะไ ม่มี

ขอ้มูลทีÉไม่เกีÉยวขอ้งเขา้มาร่วมในการทาํนายดว้ย 

 

6.  สรุปการศึกษา 

การนาํเอา Big Data หรือเทคโ นโ ลยีดา้น Data Mining และ 

Machine Learning ม าใ ช้ งาน เพืÉ อ ทํ าน ายก าร จราจรจะ มี

ประสิทธิภาพสูงรวมถึงสามารถทาํนายแบบ Real-Time ไดต้าม

ประสิทธิภาพของตวั Algorithms ทีÉใชง้าน 

การทาํ Parallel Computing สามารถทาํไดบ้น Hadoop หรือ 

Environment อืÉน  ๆ  ซึÉ งใ ช้ เท คโ นโ ลยี Big Data ใ นการเก็บ

ขอ้มูล ทาํใ ห้การคาํนวณขอ้มูลสามารถทาํกับขอ้มูลทีÉมีขนาด

ใ หญ่มากขึÊนได้โ ดยไม่สูญเสียประสิทธิภาพ เมืÉอเทียบกับการ

คาํนวณแบบปกติ ความเร็วและความแม่นยาํของการทาํ Traffic 

Prediction นัÊนขึÊนกบั Algorithms ทีÉใ ช ้ดงันัÊนอาจจาํเป็นตอ้งทาํ

การพฒันา Algorithms ทีÉมีความเร็ว, ความแม่นยาํ และ 
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